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Ozet

Segmentasyon, goruntideki belirleyici nitelikleri temel alarak homojen goriinti nesneleri (segment)
olusturma islemidir. Esas olarak, gorlnti nesneleri ilgilenilen gergek yerylzli nesnelerine karsilik

gelmelidir. Segment ve oOzelliklerini belirleme islemi siniflandirmanin temelini olusturdugundan,

segmentasyon islemi nesne-tabanli siniflandirmanin en dnemli asamasidir. Uretilen segmentlerin

kalitesini belirlemek igin referans veri seti ve cesitli segmentasyon degerlendirme metrikleri

Uretilmistir. Bu ¢calismada, kullanici tarafindan referans alanlar (binalar) segilerek, segmentasyon kalite

Anahtar kelimeler analizi Area Fit Index (AFl) ve Quality Rate (Qr) metrikleri kullanilarak gergeklestirilmistir. Bu ¢alismanin
Bolutleme;Segmentasyon  temel amaci, farkli 6lgek parametreleri kullanilarak olusturulan segmentlerin kalite analizlerinin cesitli
kalitesi; Coklu-cdzuinurlik  metrikler yardimiyla belirlenerek siniflandirma dogrulugu hakkinda bir gésterge olarak kullanilip

segmentasyon; kullanilamayacagi arastirmasini yapmaktir. Bu kapsamda, Quickbird-2 yilksek ¢ozinlrlikli uydu
Nesne-tabanli goruntisu kullanilarak 30 adet bina referans olarak secilmis ve segmentasyon kalite metrikleri
siniflandirma; kullanilarak siniflandirma dogruluklar karsilagtirilmistir. Bu ¢alismada, ¢oklu-¢oziinirlik segmentasyon
Olgek parametresi metodu kullanilarak, o6lgek parametresi belirlemesi araci (ESP-2) yardimiyla 3 seviyede olgek

parametresi belirlenmis ve her biri icin segmentasyon kalite analizi gergeklestirilmistir. eCognition
Developer (v. 9.2) yazilimi kullanilarak en yakin komsuluk siniflandirici ile nesne-tabanli siniflandirma
islemi gergeklestirilmistir. Yapilan analizler sonucunda, segmentasyon kalitesi Ol¢liti (Qr) metriginde
yaklasik %20 oranindaki iyilesmenin, siniflandirma dogrulugu artisina etkisinin %9 seviyesinde oldugu
gozlemlenmis ve segment kalitesi arttik¢a siniflandirma dogrulugunun da paralel olarak artis gosterdigi
saptanmistir.

Investigation of The Effect of Segmentation Quality on Object-Based
Classification Accuracy

Abstract

Segmentation is the process of creating homogeneous image objects (segments) based on the
deterministic attributes of the image. Basically, image objects should correspond to real earth objects
of interest. Since the process of determining segments and properties is the basis of classification, the
segmentation process is the most important phase of object-based classification. Reference data set

Keywords and various segmentation evaluation metrics have produced to determine the quality of the generated
Segmentation Quality;  segments. In this study, segmentation quality analysis was performed by using Area Fit Index (AFI) and
Multi-resolution Quality Rate (Qr) metrics by selecting reference objects (buildings) by the user. The main purpose of
segmentation; this study is to investigate whether segment quality analysis using different scale levels can be
Object-based determined by using various metrics and used as an indicator of classification accuracy. In this context,

30 buildings were selected as reference object from Quickbird-2 high resolution satellite image and
segmentation quality analyzes were conducted and the classification accuracies were compared. In this
study, by using the multi-resolution segmentation method three scale levels determined by the
Estimation of Scale Parameter (ESP-2) tool and segmentation quality analysis was performed for each
segmentation. Object-based classification was performed with the nearest neighbor classifier using
eCognition Developer (v. 9.2) software. As a result, approximately 20% improvement in segmentation
quality criterion (Qr) metric and 9% increase in classification accuracy were observed, and it can be
stated that the increase in segment quality was parallel to the increase in classification accuracy.

classification;
Scale Parameter

27-29 Nisan 2017 tarihinde diizenlenen Tirkiye Ulusal Fotogrametri ve Uzaktan Algilama Birligi IX. Teknik
— o
empozyumu ' nda sunulan pbildlrilerden sec¢ilen calismadir.

118



1. Giris

Gunlimuzde, yiksek ¢oztntrlukli uydu gorintileri
ve hava fotograflarinin artan oranda kullaniimasiyla
birlikte yerylzi nesne c¢ikarimi uzaktan algilama
alaninda daha o©nemli bir hale gelmigstir. Klasik
piksel-tabanli  metotlar, yiksek ¢o6zinUrlUklu
gorintilerdeki nesnelerin genellikle farkli spektral
Ozniteliklere sahip heterojen piksellerden olusmasi
sebebiyle nesne c¢ikarimi asamasinda yetersiz
(Colkesen and Kavzoglu 2017).
dikkate

isleminde

kalmaktadirlar

Spektral  domain alinarak  yapilan

siniflandirma sadece spektral bant
bilgileri kullanilirken, konumsal domain dikkate
alindiginda segmentasyonla (retilen nesnelerin
geometrik sekilleri, blyukltkleri, dokusal ve 6rinti
ozellikleri de kullaniimaktadir (Kavzoglu, 2017).

Nesne-tabanh gorintd analizi, gorintd
segmentasyonu adi verilen ve homojen nesneler
elde etmek igin benzer pikselleri bir araya toplama
islemiyle baslar.

Segmentasyon islemi,

tabanl siniflandirmanin en temel adimidir. Gérintu

nesne-

Uzerinde segmentlere ayrilan boélgeler gorinti
nesneleri olarak da ifade edilebilir ki bunlar nesne-
tabanli analizin c¢ekirdek yapilaridir (Benz et al.
2004; Blascke, 2010). Bu nedenle, segmentasyon
kalitesinin degerlendirilmesi, etkili segmentasyon
yaklasimlarinin

seciminde ve optimum

parametrelerin  belirlenmesinde  nesne-tabanl
gorintl analizi icin esastir (Neubert et al. 2008).
Ayrica, segmentasyon kalitesinin devaminda gelen
siniflandirma sonucunu 6énemli derecede etkiledigi
bircok yazar tarafindan ifade edilmistir (Blaschke,
2010; Clinton et al. 2010; Tunay et al.2012;
Weidner, 2008; Kavzoglu, 2017).

olarak, kalitesini

Genel segmentasyon

degerlendirmeye  yonelik calismalar, sistem

seviyesinde degerlendirme, ampirik iyilik ve ampirik
uyusmazlik yéntemlerini icerir (Zhang et al. 2015).
Halihazirda, kontrolsiiz yontemler (ampirik iyilik
yontemleri) ve kontrolli yontemler (ampirik
uyusmazlik yéntemleri) olmak Gzere iki tiir gorintd
kalitesi

segmentasyon degerlendirme

© Afyon Kocatepe Universitesi

yontemibulunmaktadir (Zhang, 1996; Johnson and
Xie 2011). Kontrolsiiz yontemler, segmente edilmis
bir goriintiiniin insan algilarini esas alarak bir dizi
ozellik kiimesiyle ne kadar iyi eslestigine bagh
olarak gorintiyl degerlendirir (Zhang et al. 2008)
ve insan algilamasiyla uyumlu segmentasyona
neden olan belirli él¢ttleri kullanir (Chabrier et al.
2006).
sonucunun sayisal bir analiz yardimiyla bir yer

Kontrolli yontemler ise segmentasyon
kontrol veya referans nesnesiyle karsilastiriimasi
esasina dayanir (Weidner, 2008). Bir segment ve
referans arasindaki tutarsizlik segmentasyon
kalitesini ortaya koymaktadir.Tutarsizlik ne kadar
kiicikse segmentasyon kalitesi o kadar ylksektir
(Zhang et al. 2015). Kontrolsliz yontemler ise
algoritmasiyla

herhangi  bir  segmentasyon

iliskilendirilmediginden ve insan algisina bagl
oldugundan dolayi kontrollii yontemlere goére daha
subjektif kalmaktadirlar (Zhang, 1996). Dolayisiyla,
referans segmentleri
edilebildigi
segmentasyon kalitesi sonuglari icin daha objektif

dogru bir bicimde elde

slrece kontrolli yontemlerin
ve givenilir olacagl ongoriilmektedir (Cheng et al.

2014).

Bu calismanin iki temel amaci bulunmaktadir: i)

coklu-¢ozianarluk segmentasyon metodu
kullanilarak, 6lcek parametresi belirleme (ESP-2)
(Dragut et al. 2014) araci ile Uretilen Ug farkh 6lgek
parametresinin olusturdugu segmentlerin kalite
analizini gesitli metrikler yardimiyla belirlemek, ii)
kalitesinin  siniflandirma

segment dogrulugu

Uzerindeki etkisini detayl bir sekilde arastirmaktir.

2. GCalisma alani ve veri seti

Bu calismada, Trabzon ili Yomra ilgesi sinirlari
icerisinde yer alan ve 5 Mayis 2008 tarihinde elde
edilmis 0.6 metre konumsal ¢ozlinlrlige sahip
multispektral pan-sharpened Quickbird-2 uydu
goruntlist  kullanilmistir ~ (Sekil  1). Gorintd,
1421x1451 piksel boyutlarinda ve yaklasik 75 ha’lik

bir alani kapsamaktadir.
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Pankromatik ve  multispektral
Gram-Schmidt

yararlanilmis ve bu islem sonucu elde edilen

gorintilerin

flzyonunda algoritmasindan

gorintilerin - yeniden oOrneklemesinde Bilineer

enterpolasyon teknigi kullaniimistir.

Sekil 1. Calisma alani, Trabzon Yomra bélgesi

Calisma bolgesi, tlkemizin kuzey-dogu boliminde,

etrafi daghk alanlarla cevrilmis orman, tarim

alanlari  ve kirsal  yerlesim alanlarindan
olusmaktadir. Calisma alanina ait gorintl, arazi
kullanimi ve arazi ortusi siniflari  bakimindan

benzer  spektral  o6zellik  gosteren  yogun
heterojenlige sahip bolgeyi icermektedir. Buna
bagh olarak, siniflandirma asamasinda kullaniimak
Uzere 10 farkli arazi ortist-arazi kullanimi sinifi
(toprak, cakil-betonarme, asfalt yol, orman, otlak
alan, su, goélge, mavi ¢ati, kirmizi ¢ati, beyaz ¢ati)

belirlenmistir.

3. Metodoloji

3.1. Coklu-Coziiniirliik Segmentasyon

Coklu-goziintrlik segmentasyon algoritmasi

gorlintl  nesnelerinin  ortalama heterojenligini
minimum seviyeye indirgeyen bir optimizasyon
islemidir (Dorninger and Pfeifer, 2008). Coklu-
¢Ozlinlrlik segmentasyonu iki temel adimdan
meydana gelmektedir. ilk adim, birlesecek gériintii
nesnelerini belirlemek icin karar deneyimlerinin
belirlenmesi, ikinci adim ise bir ¢ift gorinti nesnesi
icin uyum derecesini hesaplamak igin gorinti
nesnelerinin homojenliginin tanimlanmasi olarak
ifade edilmektedir (Baatz and Schape 2000). Bu
segmentasyon yonteminde 6lcek, sekil ve biitlinlik
parametreleri olmak (izere g farkh parametre

kullanilir.

Olgek parametresi nesnelerin biraya gelmesine ait
spektral homojenligi ayarlarken, bitlinlik faktori
bitlnlik ve yumusaklik dengelemesini yaparak,
yumusak kenarlar ve tiim kenarlara bagl olarak
nesnenin seklini ve kenar sinirlarini belirlemektedir
(Definiens, 2010). Olcek parametresi, gorinti
nesneleri Uretme arasinda en 6énemli etkiye sahip
olan parametredir ve istenilen nesne boyutunun
belirlenmesinde anahtar rol oynar (Kavzoglu and
Yildiz, 2014; 2016).0l¢ek
parametresi ne kadar biyilk olursa, o kadar ¢ok

Kavzoglu et al.

nesne bir araya gelir ve nesneler o oOlgliide blyir
(Baatz 2000).
parametresi belirleme islemi, literatiirdeki bircok

and Schape Optimum  Olgek
arastirmaci tarafindan deneme yanilma yoéntemi
kullanilarak gerceklestirilmistir (Kavzoglu et al.
2015; Lowe and Guo 2011). Bu calismada, olcek
parametresi seciminde, c¢ok bantli goérintilerin
lokal varyansini hesaplamaya dayanan ve otomatik
Olcek parametresi tahmini yapan ESP-2 (Dragut et
al. 2014) araci
ESP-2 araci, ESP

versiyonudur ve birden fazla (toplam 30 banta

kullanilarak  belirlenmistir.

aracinin  gelistirilmis  bir
kadar) bant kullaniimasina olanak saglamaktadir.
ESP aracinda, her bir 6lcek parametre degeri icin
hesaplanan lokal varyans-lokal varyanstaki degisim
grafigi cizdirilir. Grafik, lokal varyansin tek basina
anlamli nesneleri belirtmeyecegini gbstermektedir.
Lokal varyansin degisim oranlarindaki esik degerleri
hangi

Olcek parametresinde anlamli objelerin

segmentasyonun vyapilacagini belirler. Degisim
orani grafigi ani inis c¢ikislardan olusan pikler
seklindedir ve ani degisimin gorildigi pikler
secilebilecek  optimum  dlcek

gostermektedir (Dragut vd., 2010).

parametresini

3.2. Segmentasyon Kalite Olgiitleri

Segmentasyon parametreleri i¢cin  optimum

degerlerin  kullanilmamasi  durumunda fazla

bolitleme (over-segmentation) veya vyetersiz
bolitleme (under-segmentation)olarak adlandirilan
durumlar meydana gelmektedir. Bu sebeple,
gorintl segmentasyon kalitesini degerlendirmek
icin optimum Olgitlere
Ancak,

isleminde bir standart olmadigi gibi, segmentasyon

ihtiyac duyulmaktadir.

segmentasyon parametreleri belirleme
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kalitesini degerlendirme isleminde de bir standart

bulunmamaktadir. Segmentasyon kalitesi
degerlendirmesinde, kontrollii yontemler arasinda
yer alan ve referans nesne ile olusturulan segment
arasindaki iliskiyi sayisal olarak degerlendiren Area
Fit Index (AFI) ve Quality Rate (Qr) metrikleri
literatlirde en sik kullanilan 6lcitler arasinda yer
almaktadir (Tablo 1). Belirtilen metrikler, referans
nesne ile olusturulan segment arasindaki kesisim ve
birlesim alanlarini fark alma esasina dayanir
(Clinton et al. 2010). Literatirde belirtildigi Gzere,
referans nesne segiminde bina veya benzeri
yapilarin kullanilmasinin daha uygun olacagi birgok
calismada ifade edilmektedir (Clinton et al. 2010;

Cheng et al. 2014).

Fazla bolitleme, gorinti nesneleri referans
nesneden kicik olmasi durumumda, vyetersiz
bolitleme ise gorinti  nesneleri  referans

nesnelerinden bliyik olmasi durumunda meydana
gelmektedir. Yetersiz boliitleme ne kadar minimum
seviyede tutulursa o seviyede yilksek siniflandirma
dogrulugu elde edilecegi Belgiu ve Dragut (2014)
tarafindan ifade edilmektedir.

Tablo 1. Segmentasyon kalite metrikleri. A, toplam

referans alanini  géstermekte, Ay ele alinan

segmentlerin toplam alanini gostermektedir.

Metrik Formiil Kaynak
Area Fit AFl=  Ar@=As() Lucieer and
index (AFI) Ar(i) Stein (2002)
Quality rate Ari)NAs(j)

= Winter (2000
(ar) ArU As(j) ( )

AFIl, referans birimi ile en biyilk Ust Gste gelen
segment nesnesi arasindaki o6rtiisme derecesini
Olgen bir metriktir. AFl, 0 degerini aldiginda,
referans ve segmente edilmis nesneler arasinda
miikemmel bir uyum var demektir. Pozitif AFI fazla
negatif AFI
segmentasyonu temsil eder. Qr metrigi 0 ile 1

segmentasyonu, yetersiz

arasinda degerler alir ve referans nesnesi ile ilgili
segment arasindaki alana ait Ortlismeyi yetersiz

segmentasyon ve fazla segmentasyon degerlerini
ele alarak belirler. ideal bir durumda, Qr degerinin
1’e yakin olmasi beklenir.

4.Deneysel Bulgular

Bu c¢alismada, c¢oklu-¢oziniirlik segmentasyon
(v.9.2)

kullanilarak gerceklestirilmistir. Olcek parametresi

islemi eCognition Developer yazilimi
sec¢imi, eCognition Developer yaziliminin Cognition
Network Language (CNL) ortaminda programlanan,

ESP-2 araci kullanilarak belirlenmistir.

ESP-2 araci goriintl nesnelerine (segment) ait lokal
varyans degisimlerini ele alarak 3 seviyeli 6lgek
tahmini gerceklestirmektedir. Belirtilen Ug seviye,
L1, L2 ve L3 olarak adlandirilmakta ve L1 en iyi
nesne Olcegini, L2 orta seviye nesne olcegini, L3 ise
en genis Olcegini temsil etmektedir. Gorlintli nesne
sayisi, L1'den L3’e dogru azalmaktadir. ESP-2 araci
ile olusturulmus lokal varyans-lokal varyanstaki
degisim grafigi Sekil 2’de gosterilmistir. Buna bagli
olarak, L1, L2 ve L3 olgek degerleri sirasiyla 24, 42
ve 92 olarak grafikteki ani degisimin gorildigi
pikler esas alinarak belirlenmistir. Bazi ¢alismalarda
da ifade edildigi tzere (6rn.: Dragut et al. 2014;
2014),
parametresinin goriintl nesneleri Gretmede sinirli
etkisi
degerleri sabit alinarak kullaniimistir.

Kavzoglu ve Yildiz, bicim ve bitlinluk

oldugundan dolayr sirasiyla 0.1 ve 0.5

Segmentasyon islemi sonucunda, L1 seviyesi igin
22.165 goruntl nesnesi, L2 seviyesi igin 7.733
goruntl nesnesi ve L3 seviyesi igin 1.784 gdrunti
kalite
referans

nesnesi olusturulmustur. Segmentasyon
degerlendirmesinde kullanilmak (zere,
nesnesi olarak 30 adet bina hassas bir sekilde

sayisallastiriimistir.
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Sekil 2. ESP-2 lokal varyans-lokal varyanstaki degisim
grafigi

Uretilen Segmentler

Referans Segmentler

Ug farkli seviyede iretilen segmentlerin referans
alanlari  Sekil 3'de
gosterilmis ve oOlcek parametresi blyldikce
(L1’den  L3’e segmentlerin
boyutlarinin bliyidiga ve referans nesnelerle olan

nesnelerle olan ortlisme

dogru) Uretilen

ortismelerinde vyetersiz segmentasyon olayinin

gerceklestigi  tespit  edilmistir.  Ozellikle L3
seviyesinde gerceklestirilen segmentasyon
isleminde, kicik binalar icin uygun gorinti

nesnelerinin  olusturulamadigi  ve  referans
nesnelerle 6rtisme oranlarinin tutarsiz ve olmasi

gerekenden biyik oldugu gozlemlenmistir.

Ortiisen Segmentler

Sekil 3. Segmentlerin referans nesnelerle olan o6rtlisme alanlari, a) L1, b) L2, c) L3 gorinti nesneleri

Segmentasyon kalite olgltleri olan AFl ve Qr
ArcGIS (v.10.2)
hesaplanmistir ve Tablo 2’de sunulmustur.

metrikleri yazihminda

Tablo 2. Segmentasyon kalite degerlendirmesi

. .. Segment
Seviye Olgek AFI Qr
Sayisi
L1 24 22.165 -0.237 0.80
L2 42 6.447 -0.328 0.74
L3 92 1.784 -0.582 0.61

L1 seviyesinde Uretilen gorintli nesnelerinin L3
seviyesinde Uretilen gorintl nesnelerine gore

segmentasyon kalitesi sonuglari analiz edildiginde
farkl edildigi
saptanmistir. Ornegin, AFl ve Qr degerleri L1 icin

oldukga sonuglarin  elde
sirastyla -0.237 ve 0.80 olarak hesaplanirken,
L3’de bu degerlerin -0.582 ve 0.61 olarak
Boylelikle, L1

nesnelerinin

hesaplandigi  gortlmektedir.

seviyesinde  (Uretilen  gorinti
segment kalitesi bakimindan L2 ve L3’de Uretilen
segmentlere gore daha kaliteli oldugu c¢ikarimi
Ayrica, AFI

segmentasyon

yapilmaktadir. degerlerinin  tim

seviyedeki sonuglarinda  eksi
degerlerde hesaplamasi yetersiz segmentasyonun
meydana  geldigini  gdstermektedir.Gorinti
nesneleri icin optimum parametre sec¢imi ve

kalitesinin siniflandirma dogrulugu Uzerindeki
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etkisini arastirmak amaciyla nesne-tabanli
siniflandirma islemi gerceklestirilmistir. Nesne-
tabanhi  siiflandirma  islemi (¢  farkl
segmentasyon sonucu i¢in), ilgili yazilimda
bulunan ve segmentler Uzerinden sinif
hiyerarsisine gore alinan 6rneklere dayanan en
yakin komsuluk siniflandirma algoritmasi ile
siniflandiriimistir. Tim siniflandirma islemlerinde,
olabildigince birbirine yakin egitim ve test alanlari
kullanilmistir. ~ Siniflandirma  isleminde  tim
bantlarin  spektral ortalama, minimum ve
maksimum degerleri, NDVI ve IHS ozellikleri
olmak Uzere (toplam 17 6zellik) kullaniimistir.

Tablo 3. Ug 6lgek seviyesi icin elde edilen siniflandirma

sonuglari

Genel
Seviye Olgek Kappa Dogruluk
(%)
L1 24 0.91 91.5

Toprak Cakil-Betonarme  Orman Asfalt Yol

L2 42 0.88 89.16
L3 92 0.81 82.74

Dogruluk analizinde, kappa degeri ve genel
dogruluk rastgele segilen 2.500 piksel yardimiyla
gerceklestirilmistir. Tablo 3’den gorilecegi lizere
en yilksek dogruluk (% 91.5) ve Kappa degeri
(0.91) L1 seviyesi segmentasyonu sonucunda elde
edilmistir  ve  genel dogruluk  sonuglari
karsilastirildiginda L3’e gore yaklasik % 9’luk bir
farkin oldugu go6zlemlenmistir. Segmentasyon
kalitesi sonuglarinin  siniflandirma  dogrulugu
sonuglariyla birbirine yakin sonuglar verdigi tim
kombinasyonlarda gozlemlendi. Buna bagh
olarak, Qr metriginde yaklasik %20 oranindaki
iyilesmenin, siniflandirma dogrulugu artisinin %9
seviyesinde oldugu gozlemlenmis ve tim
degerlendirmelerde birbirine benzer sonuglar

elde edilmistir.

— BN EE = ]

Mavi Cati Otlak Alan ~ Kirmizi Cati ~ Golge Su Beyaz Cati

Sekil 4. Siniflandirma sonuglari, a) L1 (24), b) L2 (42), c) L3 (92) seviye tematik haritalari

Ayrica, sekil  4’deki  tematik haritalar
incelendiginde, segment boyutlarinin artmasiyla
bazi arazi 6rtust/arazi  kullanimi siniflarinin
(6rnegin otlak alan ve asfalt yol) diizlestigi ve bazi
siniflarin (cakil-betonarme ve golge) daha baskin
hale geldigi gozlemlendi. Bayuk olgekli deger (L3
seviyesi) kullanildiginda, bazi kirmizi ¢ati sinif
etiketli binalarin yanhs siniflandirildigi ve su

Uzerindeki golge alanlarinin arttigi gorildi. L1

seviyesinde Uretilen haritada ise Ozellikle
ormanlik alanlarin igerisinde yer alan otlak
alanlarin dogru bir sekilde siniflandirildigi ve en
yuksek dogrulugu verdigi tespit edilmistir.

5. Sonuglar

Nesne-tabanl gorintd analizi yuksek-

¢OzUnarlukli  gorintilerin - artmasina  paralel
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olarak uzaktan algilama alaninda daha 6nemli bir

seviyeye ulasmis ve piksel-tabanli
siniflandirmanin éniine ge¢mistir. Nesneye dayali
gorlintl analizinin en 6nemli sarti, basarili bir
segmentasyonun gerceklestiriimesidir. Buna bagh
olarak, yapilacak segmentasyon calismalarinda
segmentasyon parametrelerinin optimize
edilmesi ve segmentasyon kalitesinin arittirilmasi
bir 6n kosul haline gelmektedir. Bu ¢alismada,
ylksek ¢ozunirlikli Quickbird-2 uydu gorintisi

kullanilarak ¢oklu-¢oziinirlik segmentasyon

islemi gergeklestirilmis ve Olgek parametresi
belirleme araci (ESP-2) ile elde edilen g farkli
Olcek parametresi kullanilmistir. Elde edilen
gorintl  nesnelerinin  kalite degerlendirmesi,
kontrolli yontemler arasinda yer alan ve referans
nesnelerle ele alinan segmentlerle olan 6rtlismeyi
sayisal bir sekilde analiz eden AFI ve Qr metrikleri
kullanilarak  gerceklestirilmistir.  Bir  sonraki
adimda vyapilan siniflandirma  sonuglarinda,
segmentasyon kalitesinin siniflandirma dogrulugu
Uzerine etkisi arastirilmistir. Elde edilen sonuclar
irdelendiginde,segmentasyon  kalitesi ~ 6lgutu
olarak kullanilan Qr ve AFl metriklerinde
meydana gelen iyilesmenin  siniflandirma
dogrulugu artisina etkisinin %9 seviyesinde
oldugu gozlemlenmistir. Sonug olarak,
segmentasyon kalitesi degerlendirmesinin
yapilacak siniflandirma sonuglari igin kullaniciya
bir 6n ¢ikarim sagladigi ve uygun segment
belirlemenin yapilacak ¢alismalardaki 6nemi
ortaya konulmustur.Gelecek calismalarda, farkh
segmentasyon degerlendirme metrikleri de
kullanilarak ve baska veri setleri lizerinde de test
edilerek segmentasyon kalitesinin siniflandirma
dogrulugu Uzerine etkisinin daha kapsamh bir
sekilde ele alinmasi planlanmaktadir.
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